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            Abstract
          
        

        
          이 논문은 변수의 복잡성을 감소시키는 상관계수 분석을 사용하여 터보 팬 엔진의 잔여 유효수명(RUL)의 예측 정확도를 향상시키기 위한 심층 인공신경망 구조를 제안한다. 제안된 모델은 CNN(convolutional neural network), LSTM(long short-term memory) 및 양방향 LSTM(Bidirectional LSTM)을 적절히 배열하여 각 알고리즘의 성능을 최대화한다. 또한 제안된 모델의 학습 능력을 향상시키기 위해 residual network 및 dropout 기술을 적용한다. 제안된 방법의 성능은 기존 방법과의 비교 및 검증을 통해 낮은 상관 데이터를 제외한 제안된 방법의 유효성이 제시된다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          This paper proposes a deep neural network architecture to improve the prognosis accuracy of remaining useful life (RUL) of the turbofan engine by using the correlation coefficient analysis that reduces the variable complexity. The proposed model maximizes the performance of each algorithm by appropriately stacking convolutional neural network (CNN), long short-term memory (LSTM), and bidirectional LSTM. It also includes residual network and dropout technique to improve the learning performance of the proposed model. The performance of the proposed method is compared and verified with that of conventional method, which suggests the validity of the proposed method excluding the low correlated data.
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