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            Abstract
          
        

        
          YOLOX는 일반 객체 검출에서 강력한 성능을 보여주지만, neck 구조가 주로 P3–P5 수준의 저해상도 특성 맵에 의존하고 있어 작은 대상에 대한 검출 능력이 제한된다. 본 논문에서는 단순한 구조와 높은 추론 효율성을 갖춘 YOLOX를 베이스라인 모델로 선택했으며, neck 구조에 저수준 C2 특성 및 고수준 의미적 특징을 결합하는 방법을 제안한다. C2 특징이 제공하는 풍부한 공간 정보를 활용함으로써 거짓 양성을 효과적으로 감소시켰다. 제안한 수정된 구조는 기존 YOLOX 대비 mAP50:95에서 최대 7.4%가 향상되었다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          Although YOLOX has demonstrated strong performance on generic object detection, its neck relies primarily on the low‑resolution feature maps from levels P3–P5, which limits its ability to detect small targets. In this study, YOLOX was selected as the baseline model, and we propose a method which incorporates the low-level C2 features and high-level semantic features within the neck structure. By exploiting the richer spatial details of the C2 features, we effectively reduce false positives. The proposed modification improves detection performance by up to 7.4 % in mAP50:95 compared to the baseline YOLOX.
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