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            Abstract
          
        

        
          군사·해상 감시 분야는 보안, 운용 제약으로 실선박 데이터 확보가 어렵고, 확보된 데이터도 기상, 조도 변동성을 충분히 담지 못해 탐지 성능 저하로 이어진다. 본 연구는 시뮬레이션에서 domain randomization으로 생성한 합성 선박 이미지로 YOLOv8n과 Faster R-CNN을 사전학습해 더 나은 초기 가중치를 확보하고, 이를 선박 탐지 데이터셋에서 파인튜닝해 성능 개선 효과를 검증하였다. 두 모델 모두 mAP50:95에서 일관된 개선을 보였으며, 특히 Faster R-CNN은 고IoU 구간 위치 정확도 향상과 오탐 감소가 두드러져, 합성데이터 사전학습이 탐지 정밀도 개선에 기여함을 확인하였다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          In military and maritime surveillance applications, security and operational constraints limit the acquisition of sufficient real-world ship imagery, while existing datasets often fail to adequately represent diverse weather and lighting conditions that can degrade detection performance. In this study, YOLOv8n and Faster R-CNN are pretrained on synthetic ship images generated via domain randomization in simulation to obtain improved initial weights, followed by fine-tuning on a ship detection dataset to evaluate the resulting performance gains. Both models demonstrate consistent improvements in mAP50:95, with Faster R-CNN showing particularly notable gains in localization accuracy at high IoU thresholds and a reduction in false positives. These results indicate that synthetic-data pretraining can contribute to improved ship detection precision.
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