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            Abstract
          
        

        
          본 연구는 한국해양자료센터(KODC) 정선해양조사자료를 이용하여 표층수온 및 표층 염분을 활용한 연직 해양환경 예측 및 음속장 구축 기법을 제안한다. 위도, 경도, 연도, 월, 수심 등의 기본입력자료와 표층수온 및 표층염분을 활용하여 연직 수온 및 염분분포를 예측하고, 예측 결과를 기반으로 Mackenzie 음속식을 이용하여 음속을 산출하였다. 실험 결과, 표층수온 및 표층염분 정보를 추가한 경우 연직 수온 및 염분분포와 음속의 예측 성능이 모두 향상되었으며, 특히 연직 염분분포의 예측 정확도가 크게 개선되었다. 제안한 기법은 다양한 해역의 연직 해양환경 및 음속장 구축에 활용될 수 있을 것으로 기대된다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          This study proposes a method for predicting the subsurface ocean environment and constructing sound-speed profiles using sea-surface temperature and salinity based on the hydrographic observation dataset provided by the Korea Oceanographic Data Center (KODC). The vertical temperature and salinity profiles were predicted using latitude, longitude, year, month, and depth as the basic input variables, together with sea-surface temperature and sea-surface salinity. The predicted profiles were then used to calculate the sound-speed profiles based on the Mackenzie sound-speed equation. The experimental results show that incorporating sea-surface temperature and sea-surface salinity improved the prediction performance of vertical temperature and salinity profiles, as well as sound-speed profiles, with the greatest improvement observed in the prediction accuracy of the vertical salinity profiles. The proposed method is expected to facilitate the reconstruction of subsurface ocean environments and sound-speed profiles in various marine regions.
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