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            Abstract
          
        

        
          본 논문은 수중에 방사되는 선박 소음을 자동으로 식별하기 위한 원-샷 학습기법을 제시한다. 제안한 학습기법은 기존의 지도학습 기반의 딥 러닝 기법이 가지는 학습데이터의 의존성을 극복하여, 단 하나의 신호 표본만으로 동일 선박을 식별할 수 있는 모델을 공개 데이터 기반의 실험을 통해 성능을 검증한 결과 후보군이 다섯 척인 상황에서 72.5 %의 정확도로 대상 선박의 선명을 예측함을 확인하였다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          This paper presents a one-shot learning technique for automatically identifying ship noise emitted underwater. The proposed learning technique overcomes the dependence of the learning data of the existing supervised learning-based deep learning technique and a model that can identify the same ship with only a single signal sample. As a result of verifying the performance through open data-based experiments, it was confirmed that the clarity of the target ship was predicted with an accuracy of 72.5% in the situation of five candidates.
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