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            Abstract
          
        

        
          예방 유지보수는 고장을 감소시켜, 장비의 효율성과 불가동시간 최소화에 기여하고 있다. 그러나 불필요한 유지보수 활동으로 높은 비용을 지불하는 큰 단점이 부각되었다. 이러한 문제점을 극복하기 위하여 CBM을 적용하기 시작했다. 이러한 상황에서 국방 CBM의 체계적인 운영과 무기체계 준비태세를 극대화하기 위하여 국방 CBM 프로세스와 KPI 도출이 필요하게 되었다. 민간 분야에서는 CBM 성과측정 연구가 다양하게 진행되고 있지만, 국방 분야에서는 거의 연구되지 않고 있는 것이 현실이다. 본 연구는 국방 CBM 프로세스 단계 구조화, 단계별 액티비티(activity) 도출 및 액티비티 관련 KPI 항목을 설정 및 제시하였다. 이는 한국군 첨단 무기체계 CBM 확대 측면에서 효과적인 운영 극대화가 될 것으로 기대된다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          Preventive maintenance (PM) has been used to reduce equipment failures and minimize downtime. However, it has been criticized for its high cost due to unnecessary maintenance activities. To address this issue, condition based maintenance (CBM) has been adopted. In this context, it is necessary to develop a defense CBM process and key performance indicators (KPIs) to ensure the systematic operation of defense CBM and maximize the readiness of weapon systems. In the private sector, research on CBM performance measurement is being conducted in various ways, but it is rarely studied in the defense sector. This study proposes a defense CBM process, identifies activities for each step, and sets KPIs for each activity. It is expected that this will lead to the effective operation of defense CBM for advanced weapon systems in the Korean military.
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