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            Abstract
          
        

        
          본 논문에서는 다변량 시계열 데이터의 특징을 보이는 gas carrier의 전력부하를 인공신경망 네트워크 아키텍처를 구성하여 예측한다. 네트워크는 CNN-RNN 기반으로 구성하며 효과적인 학습과 예측 정확도 향상을 위해 차원 축소인 주성분분석을 사용하였으며, CNN 알고리즘에서 dilation rate를 달리하며 학습의 결과를 비교하였다. 학습 결과 주성분분석과 Dilated CNN을 적절히 사용하여 다변량 데이터를 높은 정확도로 예측할 수 있음을 보였다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          In this paper, the power load of a gas carrier, which shows the characteristics of multivariate time series data, is predicted by configuring an artificial neural network architecture. The network was constructed based on CNN-RNN, and principal component analysis, a dimensionality reduction, was used to improve effective learning and prediction accuracy, and the learning results were compared by varying the dilation rate in the CNN algorithm. The learning results showed that multivariate data can be predicted with high accuracy by appropriately using PCA and Dilated CNN.
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