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            Abstract
          
        

        
          본 논문에서는 GRN 기반의 CNN 모델을 통해 함정 표면의 손상을 분류하고, 그 분류 근거를 시각화하여 제시하였다. 먼저, 자체 CNN 모델을 설계하여 선박의 손상 6개의 클래스를 분류하였다. 실험 결과, 정확도 97.6 %로 6개의 클래스를 분류하였다. 다음으로 자체 CNN 모델의 분류 근거를 Grad-CAM을 활용해 시각화하였다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          This study presented a GRN-based customized CNN model to classify naval/maritime ship damage and to visualize the decision basis of the classification. The custom CNN classified ship damage into six categories, achieving a classification accuracy of 97.6 %. Furthermore, the decision-making process of the model was visualized using Grad-CAM, which highlighted the key regions contributing to the classification.
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