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            Abstract
          
        

        
          본 연구는 회전익 항공기 음향 신호를 활용한 실시간 기종 분류를 위해 경량화된 딥러닝 구조를 제안한다. 입력 음향은 1초 단위로 분할 후 MFCC로 변환되어 시간-주파수 특징을 효과적으로 표현한다. CNN과 SqueezeNet을 기반으로 한 특징 추출기와 GRU 및 TCN 시계열 처리기를 조합한 다양한 구조를 비교한 결과, SqueezeNet-TCN 모델은 가장 적은 파라미터와 3 MB 미만의 모델 크기로 90 % 이상의 정확도를 달성하였다

        

        
          
            초록
          
        

        
          This study proposes a lightweight deep learning framework for real-time classification of rotary-wing aircraft using acoustic signals. The audio input is segmented into 1-second frames and converted into MFCC to effectively capture time-frequency features. By comparing architectures combining CNN or SqueezeNet feature extractors with GRU and TCN temporal processors, the SqueezeNet-TCN model achieved over 90 % classification accuracy with a model size under 3 MB.
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