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            Abstract
          
        

        
          본 연구에서는 AutoML(자동화된 머신러닝) 기술을 해양 상태 예측에 적용한다. 특히, AutoGluon 라이브러리를 활용하여 전문적인 머신러닝 지식 없이도 복잡한 시계열 예측 모델을 신속하게 개발하는 방법론을 제시한다. 제공된 해양 관측 부이의 시계열 데이터를 사용하여 주요 해상 상태 지표인 최대파고를 예측하는 모델을 구축한다. 실증적인 연구 결과 AutoML 기반 모델은 최소한의 개발 노력으로도 우수한 예측 성능을 보인다. 본 연구는 해군 작전 환경에서 요구되는 정확하고 신속한 의사결정을 지원하기 위해, 데이터 기반의 해상 상태 예측 시스템을 효율적으로 구축하고 운용할 수 있는 실용적인 방안을 제시한다는 점에서 의의가 있다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          This study applies Automated Machine Learning (AutoML) technology to ocean condition prediction. Specifically, it presents a methodology for rapidly developing complex time-series forecasting models without specialized machine learning expertise by utilizing the AutoGluon library. A model for predicting maximum wave height, a key marine state indicator, is constructed using time-series data from ocean observation buoys. Empirical research results demonstrate that the AutoML-based model achieves superior predictive performance with minimal development effort. This study is significant in that it proposes a practical approach to efficiently build and operate a data-driven ocean condition prediction system to support the accurate and rapid decision-making required in naval operational environments.
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