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            Abstract
          
        

        
          수중 기뢰는 함선·선박 파괴와 해상 봉쇄 등 전략적 역할을 수행하므로 기뢰 탐지 연구가 필수적이다. 이에 따라, 급변하는 해양 환경, 다양한 기뢰 형태, 전시 상황에서의 작전 변화에 적응할 수 있는 모델이 필요하다. Vision-Language Model(VLM)은 이미지와 텍스트를 동시에 처리할 수 있는 모델로, 변화가 잦은 수중 환경에 적합하다. 본 논문은 최신 VLM을 분석하고, 이를 수중 기뢰 탐지·분류에 적용하는 방안을 모색한다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          Underwater mines play a strategic role in destroying ships and vessels and enforcing maritime blockades. Therefore, mine detection research is essential. Accordingly, a model that can adapt to rapidly changing marine environments, various mine types, and operational shifts in wartime is required. Vision-language models (VLMs) can process both images and texts simultaneously, making them well-suited for the frequently changing underwater environment. This paper analyzes the latest VLMs and explores methods to apply them to underwater mine detection and classification.
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