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            Abstract
          
        

        
          수중기뢰탐지는 해양 안전확보와 군사작전에서 핵심적인 임무로, 최근에는 수중 소나 영상 데이터를 딥러닝 기법으로 분석하여 기뢰 탐지를 수행하는 연구가 활발히 진행되고 있다. 특히 자율무인잠수정 및 무인수상정에 이러한 모델을 실시간으로 탑재-운용하기 위해서는 제한된 연산자원과 전력환경에 적합한 경량화 기법이 필수적이다. 본 논문은 먼저 수중기뢰 탐지 분야에서의 딥러닝 활용 동향을 개관하고, 대표적인 경량화 기법들을 소개한다. 또한 소나 영상 기반 탐지에 적용된 사례들을 정리하고, 성능, 효율 개선 효과를 분석한다. 마지막으로, 이러한 기법들의 실전 운용시 기대효과와 향후 연구방향을 제안한다.

        

        
          
            초록
          
        

        
          Underwater mine detection is vital for maritime safety and naval operations. Deep learning has recently been applied to sonar imagery for this task. However, real-time deployment on Automated Underwater Vehicles (AUVs) and Unmanned Surface Vehicles (USVs) requires lightweight and efficient models. This paper reviews current deep learning-based sonar detection methods, outlines key model compression techniques, and summarizes representative applications. We also examine their impact on accuracy and efficiency and discuss implications for field deployment and future research.
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